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MOTTO

Best Success Comes After We Get A Great
Disappointed In Our Life, The Success Is Our
Right. Therefore, You Must Get The Success

With Your Capability
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ABSTRAK

Mohamed, Hesham. 2015. Implementasi Algoritma Naive Bayes Untuk Proses
Seleksi Penerima Beasiswa Libyan Embassy Berbasis Web. Skripsi. Jurusan
Teknik Informatika Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Islam Negeri
Maulana Malik Ibrahim Malang. Pembimbing: (I) Fachrul Kurniawan, M. M.T,
(1) Fatchurrochman, M.Kom.

Kata Kunci: Naive Bayes, Beasiswa, Bayes, SKS, GPA

Beasiswa adalah pemberian berupa bantuan keuangan yang diberikan kepada
perorangan yang bertujuan untuk digunakan demi keberlangsungan pendidikan
yang ditempuh. Pemberian beasiswa merupakan program kerja yang ada disetiap
universitas atau lembaga. Libyan Embassy merupakan salah satu lembaga yang
memiliki program beasiswa bagi mahasiswa berkewarganegaraan Libya. Proses
seleksi yang digunakan saat ini masih menggunakan seleksi manual yang mana
membutuhkan ketelitian dan proses yang lama serta manajemen data yang sulit
merupakan faktor pendukung dibuatnya website Libyan embassy scholarship.
Metode yang digunakan dalam proses seleksi adalah metode naive bayes. Naive
bayes adalah teknik prediksi berbasis probabilistik sederhana yang berdasarkan
pada penerapan teorema Bayes (atau aturan Bayes) dengan asumsi indepenedensi
(ketidaktergantungan) yang kuat (naif). Attribut yang dibutuhkan pada proses
seleksi adalah SKS dan GPA pada data training dan data set. Hasil yang didapat
menggunakan algoritma naive bayes dalam proses penyeleksian penerima beasiswa
Libyan embassy dengan akurasi 88.3% dari 60 sampel mahasiswa yaitu sebanyak
7 hasil yang tidak sesuai dan 53 hasil yang sesuai.
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ABSTRACT

Mohamed, Hesham. 2015. Implementation of Naive Bayes Algorithm For
Selection Process on Libyan Embassy Scholarship Recipients Web Based.
Thesis. Informatics Engineering Department of Science and Technology Faculty
Islamic State University Maulana Malik Ibrahim Malang. Adviser: (1) Fachrul
Kurniawan, M. M.T, (1l) Fatchurrochman, M.Kom.

Keyword: Naive Bayes, Beasiswa, Bayes, SKS, GPA

Scholarship is a gift in the form of financial assistance given to individuals who
aimed to be used for the continuation of education. Scholarships are work programs
that exist in any university or institution. Libyan Embassy is one of institution that
has a scholarship program for Libyan nationality student. The selection process
used nowadays still using manual selection that required a precision, long process,
and will be difficult to manage a data become supporting factors to make a Libyan
embassy scholarship website. The method used in the selection process is naive
Bayes method. Naive Bayes is a simple prediction techniques based on probabilistic
that according in application of Bayes theorem (or the Bayes rule), assuming in
independence (independence) that strong (naive). Required attributes in the
selection process are SKS and GPA from training data and data sets. The results
which obtained by using naive Bayes algorithm in the process of selecting awardees
Libyan embassy provide an accuracy of 88.3% of 60 samples of students as many
as 7 mismatch and 53 corresponding results.

XVii



Ll

- 2015 G ey s s Jseanell (pogal) 25lpe et plis 1 I 27 60

) DB 2B gl (e eyl (el i) sl ) aoll o g DLy daglaie 5 39701 aBgo aaond
. (Naive Bayes ) s ol kujylss aldsuion dmlll Sllded) o ((geall

Lol g palall LIS (Olaglall 435 13 3 A § gk 08
o 815 LA e L] YL a2yl sl S BYse 2anlt
loglall s (3 recrle L0153 S Jg 8B oY 22l -

copeld agde 3 el Ol gl gl el -

Aol Jdee (limgl) sis camlll <4 Nalive Bayes :oblSdi -l
el adlal) iy i) el il b e 4l el Bl S e (e () ) el A
ps 3 et Ao i IS e mdl oda 2B g emels JLSaLY L ol sl e Cpey I
gl
o gl el adled ) ShUd) b e alys e 3 o @) Slensl) i)l dadl 315
Bheal) s OY g e (ol ) Aol il o Jpaml) adlall L) ddes g (m)Bhl ol sl
P o T O (P N IR U S [P U R FURERUES]
Ll
e a5 LY Rhee 8 beed ) SLL 3 LaltsanY SbLy Raghain g adge oS5 el 1id
Aashail) plisaey ollad 3 oL
Naive Bayes s ot «shsbl dib amhl) zeiell allall jlas] dlas 3 anisanld a3y Ll
(26 1S ) ol 2l s ke Wby ol Wl s ol 32l S5 o gt il
3 candsand) CBL) e amall Jire g cligl) sie s i e sadd 5 Ll 3 dsllall by 2l
o s e e o) Ll Bdes (30 Gl s sl Leds el NG R W P ee
iy pota gyl il s ghhay L adb 7 ] Jeas Lo OBl n aie B0 (50 7.88.3 deety alll 3)lid)

) il b s gl syl 4l e glad LI 53 5wyl il by s

XViii




Ll

- 2015 G ey s s Jseanell (pogal) 25lpe et plis 1 I 27 60

) DY 2B gl e eyl el i) sl ) aoell o g DLy daglaie 5 397N aBge aaond
. (Naive Bayes ) s ol kujylss aldsuion dmlll Sllded) o ((geall

(LSl g palall LIS (Olaglall 235 13 3 A f gk 08
o 815 LA e L] YL a2yl ol S Y0 2alt
loglall 8 (3 recrle L0153 S Jg 8B oY 22l -

copeld agde 3 el Ol gl gl el -

Aol Jdee (Olimgl) sis il <4 Naive Bayes :oblSdi -l
el adlal) iy i) el il b e 4l el Bl S e (e () ) el A
ps 3 et Ao i IS e mdl oda 2B g emels JLSaLY L ol sl e Cpey I
gl
o gl el adled ) ShUd) b e alys e 3 o @) Slensl) i)l dadl 315
Bheal) s OY g e (2l ) Aol il e Jpuaml) adlall L) Bdes g (m)lBhl ol sl
R o T O (P N I R U e PR U R FURERUES]
Ll
e et g LY Rhee 3 feed el OLL 3 LaltsianY SbLy Raghin g ade oS5 Slasl 1id
Aashail) plisaey ollad 3 oL
Naive Bayes s ot «shsbl dib amhl) zeiell allall jlas] dlas 3 anisanld a3y Ll
(26 1S ) ol 2l s ke Wby ol Wl s ol 32l S5 o gt il
3 candsand) SBL) e amall Jire g el sie s i e sadd 5 el 3 dsllall by 2l
o s e e o) Ll Bdes (30 Gl s sl Leds el NG R W e
iy pota gyl il s oy L adb 7 ] Jeas Lo OBl s aie B0 (50 7.88.3 deety alll 3)lid)

) il b s gl syl 4l e glad LI 53 5wyl il by s

XViii




ABSTRAK

Mohamed, Hesham. 2015. Implementasi Algoritma Naive Bayes Untuk Proses
Seleksi Penerima Beasiswa Libyan Embassy Berbasis Web. Skripsi. Jurusan
Teknik Informatika Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Islam Negeri
Maulana Malik Ibrahim Malang. Pembimbing: (I) Fachrul Kurniawan, M. M.T,
(1) Fatchurrochman, M.Kom.

Kata Kunci: Naive Bayes, Beasiswa, Bayes, SKS, GPA

Beasiswa adalah pemberian berupa bantuan keuangan yang diberikan kepada
perorangan yang bertujuan untuk digunakan demi keberlangsungan pendidikan
yang ditempuh. Pemberian beasiswa merupakan program kerja yang ada disetiap
universitas atau lembaga. Libyan Embassy merupakan salah satu lembaga yang
memiliki program beasiswa bagi mahasiswa berkewarganegaraan Libya. Proses
seleksi yang digunakan saat ini masih menggunakan seleksi manual yang mana
membutuhkan ketelitian dan proses yang lama serta manajemen data yang sulit
merupakan faktor pendukung dibuatnya website Libyan embassy scholarship.
Metode yang digunakan dalam proses seleksi adalah metode naive bayes. Naive
bayes adalah teknik prediksi berbasis probabilistik sederhana yang berdasarkan
pada penerapan teorema Bayes (atau aturan Bayes) dengan asumsi indepenedensi
(ketidaktergantungan) yang kuat (naif). Attribut yang dibutuhkan pada proses
seleksi adalah SKS dan GPA pada data training dan data set. Hasil yang didapat
menggunakan algoritma naive bayes dalam proses penyeleksian penerima beasiswa
Libyan embassy dengan akurasi 88.3% dari 60 sampel mahasiswa yaitu sebanyak
7 hasil yang tidak sesuai dan 53 hasil yang sesuai.
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ABSTRACT

Mohamed, Hesham. 2015. Implementation of Naive Bayes Algorithm For
Selection Process on Libyan Embassy Scholarship Recipients Web Based.
Thesis. Informatics Engineering Department of Science and Technology Faculty
Islamic State University Maulana Malik Ibrahim Malang. Adviser: (1) Fachrul
Kurniawan, M. M.T, (1l) Fatchurrochman, M.Kom.

Keyword: Naive Bayes, Beasiswa, Bayes, SKS, GPA

Scholarship is a gift in the form of financial assistance given to individuals who
aimed to be used for the continuation of education. Scholarships are work programs
that exist in any university or institution. Libyan Embassy is one of institution that
has a scholarship program for Libyan nationality student. The selection process
used nowadays still using manual selection that required a precision, long process,
and will be difficult to manage a data become supporting factors to make a Libyan
embassy scholarship website. The method used in the selection process is naive
Bayes method. Naive Bayes is a simple prediction techniques based on probabilistic
that according in application of Bayes theorem (or the Bayes rule), assuming in
independence (independence) that strong (naive). Required attributes in the
selection process are SKS and GPA from training data and data sets. The results
which obtained by using naive Bayes algorithm in the process of selecting awardees
Libyan embassy provide an accuracy of 88.3% of 60 samples of students as many
as 7 mismatch and 53 corresponding results.
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1. Latar Belakang

IImu merupakan kata yang berasal dari bahasa Arab #l=, masdar dari ale
alx; — yang berarti tahu atau mengetahui. Menuntut ilmu hukumnya wajib bagi
kaum muslim laki-laki maupun perempuan. llmu memiliki kedudukan yang
sangat penting, terbukti dalam banyak ayat dalam Al-Quran yang menjelaskan
maupun menerangkan tentang peranan ilmu bagi kaum muslim. Didalam Al-
qur’an , kata ilmu dan kata-kata jadianya di gunakan lebih dari 780 kali, ini
bermakna bahwa ajaran Islam sebagaimana tercermin dari al-Qur’an sangat kental
dengan nuansa-nuansa yang berkaitan dengan ilmu, sehingga dapat menjadi ciri

penting dari agama Islam.

Wle ) G O3 485 ) 2l O 8 e 581 s W 5 51 AL 2 i

[1]Maka Mahatinggi Allah[2] Raja[3] yang sebenar-benarnya[4]. Dan
janganlah engkau (Muhammad) tergesa-gesa membaca Al Qur'an sebelum
selesai diwahyukan kepadamu[5], dan katakanlah, "Ya Tuhanku, tambahkanlah
ilmu kepadaku[6]."

Dalam tafsir dijelaskan bahwa, dan katakanlah, "Ya Tuhanku,
tambahkanlah kepadaku ilmu pengetahuan.” (Thaha: 114) Maksudnya, berilah
aku tambahan ilmu dari-Mu. Ibnu Uyaynah mengatakan bahwa Rasulullah SAW.

Terus-menerus mendapat tambahan ilmu hingga Allah SWT mewafatkannya.



Beasiswa adalah pemberian berupa bantuan keuangan yang diberikan
kepada perorangan yang bertujuan untuk digunakan demi keberlangsungan
pendidikan yang ditempuh. Pemberian Beasiswa merupakan program kerja yang
ada disetiap universitas atau lembaga. Program beasiswa diadakan untuk
meringankan beban mahasiswa dalam menempuh masa studi kuliah khususnya
dalam masalah biaya. Pemberian beasiswa kepada mahasiswa dilakukan secara
selektif sesuai dengan jenis beasiswa yang diadakan. Setiap beasiswa yang
diadakan memiliki aturan, syarat, maupun ketentuan yang berbeda. Terdapat pola
dalam pemilihan penerimaan beasiswa yang dapat diambil sebagai acuan seleksi.

Libyan Embassy merupakan organisasi resmi yang salah satunya
merupakan organisasi yang menangani para mahasiswa berkebangsaan Libya
yang mengambil studi di Indonesia. Setiap provinsi memiliki ketua organisasi
(grup) yang mana sebagai media komunikasi antara Libyan embassy kepada
mahasiswa. Kegiatan yang akan dilakukan oleh para mahasiswa seperti
pengembangan mahasiswa akan dibantu oleh organisasi tersebut sesuai dengan
kebijakan dan aturan yang ada. Libyan Embassy juga memberikan beasiswa
kepada mahasiswa sesuai dengan tingkat yang diambil yaitu sarjana, master dan
doktor. Untuk saat ini proses seleksi penerimaan beasiswa masih dilakukan
manual, yaitu dengan mengirimkan surat permohonan penerimaan beasiswa dan
bukti hasil kuliah. Tentu saja proses seleksi manual memerlukan ketelitian dalam
penerimaan data dan proses seleksinya, serta membutuhkan banyak waktu untuk
menemukan hasil yang diinginkan. Human error kadang terjadi pada proses

seleksi manual seperti berkas pendaftaran dari beberapa mahasiswa yang terselip



atau tidak terproses sehingga mahasiswa tidak terseleksi dan dipastikan tidak
menerima beasiswa.

Pentingnya proses penyeleksian secara otomatis dan terkomputerisasi
sangat diperlukan untuk pemberian beasiswa agar mengurangi human error,
terdokumentasi dengan rinci dan menghemat waktu serta dapat dimanajemen
dengan baik. Oleh karena itu penulis akan membangun “Implementasi Algoritma
Naive Bayes Untuk Proses Seleksi Penerima Beasiswa Libyan Embassy Berbasis

Web” untuk menyelesaikan permasalahan tersebut.

1.2. Identifikasi Masalah
1. Apakah Algoritma Naive bayes dapat diterapkan dalam proses
penyeleksian penerimaan beasiswa Libyan embassy?
2. Bagaimana implementasi Algoritma Naive Bayes dalam proses

penyeleksian penerimaan beasiswa Libyan embassy berbasis web?

1.3. Tujuan Penelitian
1. Membuktikan bahwa algoritma naive bayes dapat digunakan dalam
system seleksi penerimaan beasiswa Libyan embassy
2. Dapat mengimplementasikan algoritma naive bayes dalam proses

penyeleksian penerimaan beasiswa Libyan embassy berbasis web.

1.4. Batasan Masalah
1. Pengambilan data untuk penelitian ini diperoleh dari Libyan embassy

2. Beasiswa yang diolah yaitu beasiswa sarjana (S1) dari Libyan embassy



3. System ini dibuat berbasis web dengan menggunakan bahasa php dan
MySQL sebagai database

4. Algoritma Naive bayes digunakan pada proses seleksi penerima
beasiswa Libyan embassy

5. System ini digunakan untuk proses seleksi penerima beasiswa Libyan

embassy

1.5. Manfaat Penelitian
Manfaat yang diharapkan dari penelitian ini adalah melakukan proses
seleksi penerima beasiswa Libyan embassy secara otomatis dengan system

yang akan dibuat.



BAB I

DASAR TEORI

2.1. Kajian Pustaka
2.1.1. Sistem Pendukung Keputusan
Sistem Pendukung Keputusan adalah sistem yang berbasis komputer
yang ditujukan untuk membantu pengambil keputusan dalam
memanfaatkan data dan model tertentu untuk memecahkan berbagai

masalah yang semi terstruktur dan tidak terstruktur.

Little (1970) mendefenisikan SPK sebagai ’sekumpulan prosedur
berbasis model untuk data pemrosesan dan penilaian guna membantu para
namajer mengambil keputusan”. Dia menyatakan bahwa untuk sukses,
sistem tersebut haruslah sederhana, cepat, mudah dikontrol, adaftif, lengkap

dengan isu isu penting, dan mudah berkomunikasi.

Bonczek, dan kawan kawan., (1980) mendefenisikan SPK sebagai
sistem berbasis komputer yang terdiri dari tiga komponen yang saling
berinteraksi: sistem bahasa (mekanisme untuk memberikan komunikasi
antara pengguna dan komponen SPK lain), sistem pengetahuan (repositori
pengetahuan domain masalah yang ada pada SPK baik sebagai data atau
sebagai prosedur), dan sistem pemrosesan masalah (hubungan antara dua
komponen lainnya, terdiri dari satu atau lebih kapabilitas manipulasi

masalah umum yang diperlukan untuk pengambilan keputusan). Konsep-



konsep yang diberikan oleh defenisi tersebut sangat penting untuk

memahami hubungan antara SPK dan pengetahuan.

Keen (1980) menerapkan istilah SPK “untuk situasi dimana sistem
“final” dapat dikembangkan hanya melalui sutau proses pembelajaran dan
evolusi yang adaftif.” Jadi, ia mendefinisikan SPK sebagai suatu produk
dari proses pengembangan dimana pengguna SPK, pembangun SPK, dan
SPK itu sendiri mampu mempengaruhi satu dengan yang lainnya, dan

menghasilkan evolusi sistem dan pola-pola penggunaan.

Menurut Peter G.W. Keen, bekerja sama dengan Scott Morton untuk
mendefinisikan tiga tujuan yang harus dicapai SPK. Mereka percaya

bahwa SPK harus:

a. Membantu manajer membuat keputusan untuk memecahkan
masalah semiterstruktur

b. Mendukung penilaian manajer bukan  mencoba
menggantikannya

c. Meningkatkan efektivitas pengambilan keputusan manajer

daripada efisiensinya

Tujuan-tujuan ini berhubungan dengan tiga prinsip dasar dari
konsep SPK yaitu struktur masalah, dukungan keputusan, dan efektivitas

keputusan.

SPK terdiri dari tiga subsistem utama yaitu :



a. Data Management
Yaitu Data manajemen meliputi database, yang mengandung
data yang relevan untuk berbagai situasi dan diatur oleh
software yang disebut Database Management Systems
(DBMS).

b. Model Management
Yaitu Model manajemen melibatkan model finansial,
statistikal, manajemen science, atau berbagai model
kuantitatif lainnya, sehingga dapat memberikan ke sistem
suatu kemampuan analitis, dan manajemen software yang
diperlukan.

c. Communication (dialog subsystem)
Yaitu pengguna dapat berkomunikasi dan memberikan
perintah pada DSS melalui subsistem ini, yang berarti
menyediakan antarmuka.

d. Knowledge Management
Yaitu subsistem optional ini dapat mendukung subsistem

lain atau bertindak sebagai komponen yang berdiri sendiri.

2.1.2. Data Mining

Knowledge Discovery in Database (KDD) merupakan proses
pencarian pengetahuan yang bermanfaat dari kumpulan data. Proses KDD
bersifat interaktif dan iteratif, meliputi sejumlah langkah dengan melibatkan

pengguna dalam membuat keputusan dan dapat dilakukan pengulangan di



antara dua buah langkah. Data mining merupakan salah satu proses inti
yang terdapat dalam Knowledge Data Discovery (KDD). Banyak orang
memperlakukan data mining sebagai sinonim dari KDD, karena sebagian
besar pekerjaan dalam KDD difokuskan pada data mining. Namun,
langkah-langkah ini merupakan proses yang penting yang menjamin

kesuksesan dari aplikasi KDD.

Interpretation/

Evaluation

Knowledge

S

Processed
Data Data

- -

Gambar 2.1 llustrasi langkah-langkah dalam proses KDD

2.1.2.1 Teorema Bayes

Bayes adalah teknik prediksi berbasis probabilistic sederhana yang
berdasarkan pada penerapan teorema Bayes (atau aturan Bayes) dengan
asumsi indepenedensi (ketidaktergantungan) yang kuat (naif). Dengan kata
lain, Naive bayes, model yang digunakan adalah “model fitur independen”.
Naive Bayes merupakan pengklasifikasian dengan metode probabilitas dan
statistik yang dikemukan oleh ilmuwan Inggris Thomas Bayes, Yyaitu
memprediksi peluang dimasa depan berdasarkan pengalaman dimasa

sebelumnya sehingga dikenal sebagai Teorema Bayes.



Dalam Bayes (terutama Naive Bayes), maksud independensi yang
kuat pada fitur adalah bahwa sebuah fitur pada sebuah data tidak berkaitan
dengan ada atau tidaknya fitur lain dalam data yang sama.

Prediksi Bayes didasarkan pada teorema Bayes dengan formula

umum sebagai berikut :

D(E|H)xP(H)
P(E)

P(H|E) =
Penjelasan dari formula tersebut adalah sebagai berikut :
Parameter Keterangan
P(HIE) Probabilitas akhir bersyarat (conditional probability)
suatu hipotesis H terjadi jika diberikan bukti
(evidence) E terjadi.
P(E|H) Probabilitas sebuah bukti E terjadi akan
mempengaruhi hipotesis H.
P(H) Probabilitas awal (priori) hipotesis H terjadi tanpa
memandang bukti apapun.
P(E) Probabilitas awal (priori) bukti E terjadi tanpa
memandang hipotesis/bukti yang lain.
Ide dasar dari aturan Bayes adalah bahwa hasil dari hipotesis atau
peristiwa (H) dapat diperkirakan berdasarkan pada beberapa bukti (E) yang
diamati. Ada beberapa hal penting dari aturan Bayes tersebut, yaitu :

1. Sebuah probabilitas awal/prior H atau P(H) adalah probabilitas dari

suatu hipotesis sebelum bukti diamati.



2. Sebuah probabilitas akhir H atau P(H|E) adalah probabilitas dari

suatu hipotesis setelah bukti diamati.

A. Data Training dan Hipotesa

Data training yaitu objek data yang memiliki label kelas yang
diketahui. Proses data klasifikasi memiliki dua tahapan, yang pertama
adalah Learning: dimana training data dianalisa dengan menggunakan
sebuah algoritma klasifikasi. Dan yang kedua adalah Classification: dimana
pada tahap ini test data digunakan untuk mengestimasi ketepatan dari
classification rules. Jika keakuratan yang dikondisikan dan yang
diperkirakan dapat diterima, rule tersebut dapat diaplikasikan pada

klasifikasi lainya dari tuple data yang baru.

Vladimir Nikulin (2008) lebih spesifik mengatakan bahwa,
classification hanya bisa diterapkan pada data training yang sangat kuat di
mana diasumsikan bahwa kelas "positif" sudah mewakili minoritas tanpa

kehilangan atribut umum.
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Tabel 2.1 Data konsisten dan tidak konsisten

Attribut Label

Day | Cuaca | Temperatur | Kecepatan Angin | Berolah raga

# Cerah | Normal Pelan Ya
# Cerah | Normal Pelan Ya
# Cerah | Normal Kencang Ya

Dari data diatas dapat dinyatakan pengertian tentang data konsisten

dan tidak konsisten.

e Data konsisten
Suatu data disebut konsisten, jika setiap atributnya memiliki nilai

target yang sama.

Tabel 2.2 Data konsisten

Day | Cuaca | Temperatur | Kecepatan Berolah
Angin raga

# Cerah | Normal Pelan Ya

# Cerah | Normal Pelan Ya

# Cerah | Normal Kencang Ya

11




Atribut Cuaca, Temperatur mempunyai nilai target yang sama

(Berolah-raga), maka data ini adalah data yang konsisten.

Data tidak konsisten
Suatu data disebut tidak konsisten, jika setiap atributnya
memiliki nilai target yang sama, tapi nilai yang berbeda untuk

atriibutnya.

Tabel 2.3 Data Tidak Konsisten

Day | Cuaca | Temperatur | Kecepatan Berolah
Angin raga

# Cerah | Normal Pelan Ya

# Cerah | Tinggi Pelan Ya

# Hujan | Normal Kencang Ya

Tidak satupun atribut yang mempunyai nilai yang sama dalam

satu keputusan (berolah-raga).

Data bias
Suatu data disebut data bias jika memiliki target atau keputusan

yang berbeda sedangkan instance pada semua atributnya sama

12



Tabel 2.4 Data Bias

Day | Cuaca | Temperatur | Kecepatan Berolah
Angin raga
# Cerah | Normal Pelan Ya
# Cerah | Normal Pelan Ya
# Cerah | Normal Pelan Tidak
B. Data Set

Dataset yang digunakan sebagai data training bias bersifat konsisten,
tidak konsisten atau bias. Data set tersebut digunakan untuk memprediksi
suatu kejadian dari fakta atau kenyataan yang diketahui sebelumnya.

Prediksi dari suatu kejadian disebut Hipotesa.

Hipotesa dituliskan dengan:

“H(attributl, attribut2, ..., attribut n) = Keputusan”

Pada dasarnya semua algoritma yang dikembangkan dalam mesin
pembelajaran yang ada pada Data Mining adalah algoritma yang

menghasilkan hipotesa dari suatu keputusan berdasarkan data pembelajaran.
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2.1.2.2. Naive Bayes Untuk Klasifikasi

Penelitian ini menggunakan Naive bayes karena dalam proses
klasifikisi dalam perhitungan probabilistik, naive bayes memiliki lebih
banyak keuntungan. Salah satu keuntungannya ialah pengklasifikasian
statistik yang dapat digunakan untuk memprediksi probabilitas keanggotaan
suatu class. Naive Bayes didasarkan pada teorema Bayes yang memiliki
kemampuan Klasifikasi serupa dengan decision tree dan neural network.
Naive Bayes terbukti memiliki akurasi dan kecepatan yang tinggi saat
diaplikasikan ke dalam database dengan data yang besar. Selain itu berikut

kelebihan yang terdapat pada naive bayes secara keseluruhan, yaitu:

1. Menangani kuantitatif dan data diskrit

2. Kokoh untuk titik noise yang diisolasi, misalkan titik yang dirata
— ratakan ketika mengestimasi peluang bersyarat data.

3. Hanya memerlukan sejumlah Kkecil data pelatihan untuk
mengestimasi parameter (rata — rata dan variansi dari variabel)
yang dibutuhkan untuk klasifikasi.

4. Menangani nilai yang hilang dengan mengabaikan instansi
selama perhitungan estimasi peluang

5. Cepat dan efisiensi ruang

6. Kokoh terhadap atribut yang tidak relevan

Kaitan antara Naive Bayes dengan klasifikasi, korelasi hipotesis dan
bukti Kklasifikasi adalah bahwa hipotesis dalam teorema Bayes merupakan

label kelas yang menjadi terget pemetaan dalam klasifikasi, sedangkan bukti
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merupakan fitur-fitur yang memjadi masukkan dalam model klasifikas. Jika
X adalah vektor masukkan yang berisi fitur dan Y adalah label kelas, Naive
Bayes dituliskan dengan P(X|Y). Notasi tersebut berarti probabolitas label
kelas Y didapatkan setelah fitur-fitur X diamati. Notasi ini disebut juga
probabilitas akhir (posterior probability) untuk Y, sedangkan P(Y) disebut

probabilitas awal (prior probability) Y.

Selama proses pelatihan harus dilakukan pembelajaran probabilitas
akhir P(Y|X) pada model untuk setiap kombinasi X dan Y berdasarkan
informasi yang didapat dari data latih. Dengan membangun model tersebut,
suatu data uji X’ dapat diklasifikasikan dengan mencari Y’ dengan

memaksimalkan nilai P(X’|Y’) yang didapat.

Formulasi Naive Bayes untuk klasifikasi adalah :

PO)IL, P(XilY)

P(Y,X) = ey

P(Y|X) adalah probabilitas data dengan vektor X pada kelas Y. P(Y)
adalah probabilitas awal kelas Y. P(y)Hiq=1 P(Xi|Y) adalah probabilitas
independen kelas Y dari semua fitur dalam vektor X. Nilai P(X) selalu tetap
sehingga dalam perhitungan prediksi nantinya kita tinggal menghitung
bagian P(y)IIL, P(Xi]Y) dengan memilih yang terbesar sebagai kelas yang

dipilih sebagai hasil prediksi. Sementara probabilitas independen
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I, P(Xi|Y) tersebut merupakan pengaruh semua fitur dari data terhadap

setiap kelas Y, yang dinotasikan dengan :

ol PXily =y)

P(Y|X) =

Setiap set fitur X= {X1, X2, Xs, ..., Xq} terdiri atas q atribut (q

dimensi).

Umumnya, Bayes mudah dihitung untuk fitur bertipe katehoris
seperti pada kasus klasifikasi hewan dengan fitur “penutup kulit dengan
nilai {bulu, rambut, cangkang} atau kasus fitur “jenis kelamin” dengan nilai
{pria, wanita}. Namun untuk fitur dengan tipe numerik (kontinu) ada

perlakuan khusus sebelum dimasukkan dalam Navie Bayes. Caranya adalah:

1. Melakukan diskretisasi pada setiap fitur kontinu dan mengganti nilai
fitur kontinu tersebut dengan nilai interval diskret. Pendekatan ini
dilakukan dengan mentransformasikan fitur kontinu ke dalam fitur
ordinal.

2. Mengansumsikan bentuk tertentu dari distribusi probabilitas untuk fitur
kontinu dan memperkirakan parameter distribusi dengan data pelatihan.
Distribusi  gaussian biasanya dipilih untuk merepresentasikan
probabilitas bersyarat dari fitur kontinu pada sebuah kelas P(Xi|Y),
sedangkan distribusi Gaussian dikarakteristikkan dengan dua parameter
: mean, p dan varian, o2. Untuk setiap kelas yj, probabilitas bersyarat

kelas yj untuk fitur Xi adalah :
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1 (x; — pij)?
P(X; =xi|Y=yj) = exp — —

J2maij 20%ij

Parameter Wi bisa didapat dari mean sampel Xi (i) dari semua data latih

yang menjadi milik kelas yj, sedangkan al-zj dapat diperkirakan dari

varian sampel (s?) dari data latih.
2.1.2.3. Karakteristik Naive Bayes

Klasifikasi dengan Naive Bayes bekerja berdasarkan teori
probabilitas yang memandang semua fitur dari data sebagai bukti dalam

probabilitas. Hal ini memberikan karakteristik Naive Bayes sebagai berikut:

1. Metode n bekerja teguh (robust) terhadap data-data yang terisolasi yang
biasanya merupakan data dengan karakteristik berbeda (outliner). N
juga bisa menangani nilai atribut yang salah dengan mengabaikan data
latih selama proses pembangunan model dan prediksi.

2. Tangguh menghadapi atribut yang tidak relevan

3. Atribut yang mempunyai korelasi bisa mendegradasi kenerja klasifikasi
Naive Bayes karena asumsi independensi atribut tersebut sudah tidak

ada

2.1.3. Klasifikasi

2.1.3.1. Konsep Klasifikasi

Klasifikasi merupaka suatu pekerjaan menilai objek data untuk
memasukkan ke dalam kelas tertentu dari sejumlah kelas yang tersedia.

Dalam klasifikasi ada dua pekerjaan utama yang dilakukan, yaitu : pertama,
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Pembangunan model sebagai prototype untuk disimpan sebagai memori dan
kedua, penggunaan model tersebut untuk melakukan pengenalan/
klasifikasi/ prediksi pada suatu objek data lain agar diketahui di kelas mana

objek data tersebut dalam model yang mudah disimpan.

Contoh aplikasi yang sering ditemui adalah pengklasifikasian jenis
hewan, yang mempunyai sejumlah atribut. Dengan atribut tersebut, jika ada
hewan baru, kelas hewannya bisa langsung diketahui. Contoh lain adalah
bagaimana melakukan diagnosis penyakit kulit kanker melanoma
(Amaliyah et al, 2011), yaitu dengan melakukann pembangunan model
berdasarkan data latih yang ada, kemudian menggunakan model tersebut
untuk mengidentifikasi penyakit pasien baru sehingga diketahui apakah

pasien tersebut menderita kanker atau tidak.

2.1.3.2. Model Klasifikasi

Model dalam klasifikasi mempunyai arti yang sama dengan kotak
hitam, dimana dalam suatu model yang menerima masukan, kemudian
mampu melakukan pemikiran terhadap masukan tersebut dan memberikan
jawaban sebagai keluaran dari hasil pemikirannya. Kerangka Kkerja
(framework) klasifikasi ditunjukan pada gambar 2.1. pada gambar tersebut
disediakan sejumlah data lain (x, y) untuk digunakan sebagai data
pembangunan model. Model tersebut kemudian dipakai untuk memprediksi

kelas dari data uji (X, y) sehingga diketahui kelas y yang sesungguhnya.
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Masukkan Data Algoritma

Latih (%, y) Pelatihan
Pembangunan
Model
Penerapan
Maukkan Data Model Keluaran Data
Uji (x, ) Ui {xy)

Gambar 2.2 Model klasifikasi

Model yang sudah dibangun pada saat ini pelatihan kemudian dapat
digunakan untuk memprediksi label kelas baru yang belum diketahui.
Dalam pembangunan model selama proses pelatihan tersebut diperlukan
suatu algoritma untuk membangunnya, yang disebut algoritma pelatihan
(learning algoritma). Ada banyak algoritma pelatihan yang sudah
dikembangkan oleh para peneliti, seperti K-Nearset Neighbor, Artificial
Neural Network, Support Vector Machine dan sebagainya. Setiap algoritma
mempunyai kelebihan dan kekurangan, tetapi semua algoritma berprinsip
sama, yaitu melakukan suatu pelatihan sehingga di akhir pelatihan, model
dapat memetakan (memprediksi) setiap vektor masukan ke label kelas

keluaran dangan benar.

2.1.3.3. Pengukuran Kinerja Klasifikasi
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Sebuah system yang melakukan Klasifikasi diharapkan dapat
melakukan klaisifikasi semua det data dengan benar, teteapi tidak dapat
dipungkiri bahwa kinerja suatu sistem tidak bisa 100% benar, sehingga
semua sistem Kalsifikasi juga harus diukur kenirjanya. Umumnya,
pengukuran kinerja kalsifikasi dilakukan dengan matriks konfusi (confusion

matrix).

Matriks konfusi merupakan table pencatat hasil kerja kalsifikasi.
Kuantitas matriks konfusi dapat diringkus menjadi dua nilai, yaitu akurasi
dan laju error. Dengan mengetahui jJumlah data yang diklasifikasikan secar
benar, kita dapat mengetahui jumlah data yang diklasifikasikan secar benar,
kita dapat mengetahui akurasi hasil prediksi dan dengan mengtahui jumlah
data yang diklasifikasikan secara salah, kita dapat mengethaui laju error
dari prediksi yang dilakukan. Dua kuantitas ini digunakan sebagai matrik

kinerja klasifikasi. Untuk menghitung akurasi digunakan formula.

Jumlah data yang diprediksi secara benar

. - = ..
akurasi Jumlah prediksi yang dilakukan

fir + foo
fi1 + fio + for + foo

Untuk menghitung laju error (kesalahan prediksi) digunakan

formula
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Jumlah data yang diprediksi secara benar

l 1 =
aju error Jumlah prediksi yang dilakukan

_ fi1 + foo
fir + fio + for t+ foo

Semua algoritma Klasifikasi berusah membentuk model yang
mempunyai akurasi atau (laju error yang rendah). Umumnya, model yang
dibangun memprediksi dengan benar pada semua data yang menjadi data
latihnya, tetapi ketika model berhadapan dengan data uji, barulah kinerja

model dari sebuah algoritma klasifikasi ditentukan.

2.2. Penelitian Terkait

Penelitian yang memiliki keterkaitan dengan penelitian ini antara lain :

1. Penelitian oleh Harry Zhang and Jiang Su yang berjudul Naive Bayes
for Optimal Ranking. Journal of Experimental & Theoretical Artificial
Intelligence, Vol.20, No. 2 (2008). Dalam penelitian tersebut
diungkapkan bahwa metode naive bayes dapat bekerja dengan baik tidak
hanya dalam klasifikasi, dibuktikan dengan melakukan perbandingan
terhadap descision tree, C4.4, AUC yang menunjukkan bahwa naive
bayes memiliki beberapa keuntungan.

2. Penelitian oleh Mr. V. Vlvekanandan dan teman teman yang berjudul
Creating Data Backbones For Student Behaviour Analysis Using
Decision Support System, IJAICT Volume 1, Issue 8, December 2014.
Dalam penelitiannya disebutkan bahwa memprediksi kegagalan siswa

di sekolah sangat sulit karena banyak factor seperti personal, family,
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social dan ekonomi. Dengan menggunakan metode naive bayes sanggup
memprediksi kesuksesan agar bisa mendapatkan beasiswa.

Penelitian oleh Hotma Sadariahta Sipayung dengan judul Sistem
Pendukung Keputusan Pemberian Beasiswa PPA Dan BBM Bagi
Mahasiswa Stmik Akakom Yogyakarta Menggunakan Metode Naive
Bayes menyatakan bahwa metode naive bayes sanggup mempredisi
penerima beasiswa dengan baik.

Penelitian yang dilakukan oleh Pesos Umami, Leon Andretti Abdillah,
llman Zuhri Yadi dengan judul Sistem Pendukung Keputusan
Pemberian Beasiswa Bidik Misi menyatakan bahwa metode naive bayes

sanggup mempredisi penerima beasiswa dengan baik.
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BAB Il1

ANALISIS DAN PERANCANGAN SISTEM

3.1. Perancangan Sistem

3.1.1. Flowchart Naive Bayes
Berikut adalah flowchart metode naive bayes yang akan diterapkan ke

dalam sistem:

For each attribute A
v

Traverse attribute list for A at <«

Next Attribute |

examined node

v

Find probability using value |

of A to be in a class

v

Update Class for A

No
All values

in A have

Yes

Is there any

attribute?

Gambar 3.1 Flowchart Naive Bayes
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Input Training

Y

Change Numeric Into Categary

Y

Change Mumeric Into Category

Y

Calculate All Chance of Label

Y

Multiple All High and Moderate By Label

Y

Compare Result

Y

Set Scholarship Label

v

Gambar 3.2 Flowchart Naive Bayes Pada Sistem

3.1.2. Site Map
Site map merupakan struktur denah maupun peta yang berisikan link atau modul-

modul yang terdapat pada sebuah sistem. Berikut sitemap untuk sistem informasi

ini:
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( View Student Data
‘StudentData | | Edit Student Data
| Delete Student Data

[View Student Study Record |

Student Study Record | Edit Student Study Record |

| Delete Student Study Record |

Create News

4 View News

News | .
N Edit News

Delete News
View LS Application

| LS Application
B Delete LS Application

| View LS Selection

Login LS Selection | ~
= — | Predict Student

(LogOut)
fHorﬁei} 37‘Viev~7Neiwsr
( View Student Profile
Student Proﬁlei} {Eait Student Profile
(Delete Student Profile
\erireiw §tudy Record
Study Record || Edit Study Record
lrbge‘léfe Study Record
{Register LES |
Consular Affairs |
VStudent Affairs |
(Log Out |

Gambar 3.3 Site Map

3.1.3. Desain Proses Klasifikasi
Pada proses seleksi terdapat beberapa tahapan klasifikasi baik dari input, proses

maupun output. Berikut proses klasifikasi pada sistem informasi ini:
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Tabel 3.1 Desain Proses Klasifikasi

Input Process Output
Y
Input ID_Student l——) if ID_Student lempty

Input university, student active,
semester, scholarship_status, P
IPK, Max SKS, SKS by Semester,
IP by Semester
Input Quota |<—

Naive Bayes Clasifier

v

Find Rule Quota

/ Selection Probabilistic

4

by Max (Highest)
Limit "Quota®

/
/

v

Sort ID_Student, Where
Result = "Accept”,
Limit = Quota

Set Label Result

—

/

Print Student Accept Scholarship

Y

26




3.1.4. Perhitungan Manual

Perhitungan manual dengan menggunakan Naive Bayes dapat menjadi acuan pembuktian terhadap beberapa sampel data mengenai

tingkat akurasi kebenarannya. Pada proses seleksi baik perhitungan manual maupun dari sistem terdapat beberapa kebutuhan yang harus

terpenuhi seperti data training, kelas kategorial, dan data set. Berikut akan disajikan perhitungan manual pada sistem informasi ini:

A. Data Training

Tabel 3.2 Data Training

IP SEMESTER SKS
No Nama
1 2 3| 4| 5 6 7 8 4| 5 Beasiswa
2| 2
1 | Mohamed Ali AL Gilushi 35| 35| 35| 35|35|35| 35|35 2| 2 Dapat
2| 2
2 | Sorur Khaled O Abdulatif 3 3 3 3 3 3 3 3 2| 2 Dapat
2| 2
3 | Mohamed Anar. A Dagdag 25| 25| 25| 25| 25| 25| 25| 25 2| 2 Dapat
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Mohamed Ali Zidani 351 30| 34| 31| 33| 35 2|1 22| 22|22

5 | Mohamed 36| 5| 4| 6| 2| 6| 5|/38| 2| 4|4 4| 4] 4| 4| 8|Dapat
38| 36 36| 36| 35|37 2121221222

6 | Assalnem Abdulssalam 1 9| 35 5 4 9 3|1 37| 2| 44| 4| 4| 4] 4| 8| Dapat

383031 37353531 |372|2|2|2|2]|2]|2

11 | Milad Mohamed AL Wakwak 9 4 7 7 6 8 7 7| 2| 4| 4| 4| 4| 4| 4| 8| Dapat
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37| 38| 36| 37| 37| 38| 36| 3.7 2| 2
12 | Jamal Mossa Ali AL Wakwak 4 3 7 6 4 3 7 6 4| 4 Dapat
B. Kelas Kategorial
Tabel 3.3 Kelas Kategorial
Kelas IP Kelas SKS
351-4 Sangat Tinggi 20 - 24 | Sangat Baik
3-35 Tinggi 15-20 | Sedang
2-2.99 Sedang 0-15 Buruk
1.1-2 Rendah
0-1 Sangat Rendah
C. Data Set
Tabel 3.4 Data Set
IP SEMESTER SKS
No | Nama
2|3 4 5 6 718 2 4 Beasiswa
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D. Perhitungan

Probabilitas Dapat PD | = Dapat / Jumlah Data | =7/12 0.583333
= Tidak Dapat / Jumlah
Probabilitas Tidak Dapat | PT | Data =5/12 0.416667
Step 2 : Membandingkan setiap attribut yang dimiliki data set
Case 1 | IP Semester 1 = Tinggi & Beasiswa = Dapat 217 0.285714
IP Semester 1 = Tinggi & Beasiswa = Tidak
Dapat 0/5 0
Case 2 | IP Semester 2 = Tinggi & Beasiswa = Dapat 3/7 0.428571
IP Semester 2 = Tinggi & Beasiswa = Tidak
Dapat 0/5 0
Case 3 | IP Semester 3 = Tinggi & Beasiswa = Dapat 517 0.714285
IP Semester 3 = Tinggi & Beasiswa = Tidak
Dapat 0/5 0
Case 4 | IP Semester 4 = Sedang & Beasiswa = Dapat 1/7 0.142857
IP Semester 4 = Sedang & Beasiswa = Tidak
Dapat 1/5 0.2
Case 5 | IP Semester 5 = Tinggi & Beasiswa = Dapat 3/7 0.428571
IP Semester 5 = Tinggi & Beasiswa = Tidak
Dapat 0/5 0
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IP Semester 6 = Sangat Tinggi & Beasiswa =

Case 6 | Dapat 3/7 0.428571
IP Semester 6 = Sangat Tinggi & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
IP Semester 7 = Sangat Tinggi & Beasiswa =

Case 7 | Dapat 3/7 0.42857
IP Semester 7 = Sangat Tinggi & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =

Case 8 | Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 5/5 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =

Case 9 | Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 1/5 0.2

Case SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =

10 Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
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Case SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
11 Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
Case SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
12 Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
Case SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
13 Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
Case SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
14 Dapat 717 1
SKS Semester 1 = Sangat Baik & Beasiswa =
Tidak Dapat 0/5 0
Step 3 : Mengalikan seluruh probabilitas dapat dan tidak dapat
Hasil Dapat 0.00098355519991063
Hasil Tidak Dapat 0

Step 4 : Membandingkan probabilitas dapat dan tidak
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Jika Dapat > Tidak Dapat = Dapat

0.00098355519991063> 0 = Dapat

3.1.5. Use Case Diagram
Diagram use case menggambarkan interaksi antara stakeholder dengan
sistem yang dijalankan berdasarkan proses bisnis yang telah dijelaskan pada

analisis sistem diatas. Seperti yang digambarkan pada gambar 3.5 berikut ini.

Include

T Melihat Data Mahasiswa <
=
T Manajemen Data Mahasiswa _3-——-)
\\ Ji=]
Admin
Melihat Hasil Studi Mahasiswa ————-
Manajemen Hasil Studi Mahasiswa

Melihat Data Pendaftar Beasiswa
{Menyeleksi penerima beasiswa>———————

Melibat Data Pribadi  Ojg——————-!
Melihat Hasil Studi Pribadi ee=—=——————- —_
__'_.——‘
Proses Pendaftaran Beasiswa & =—-—————-1

Student

Gambar 3.4 Use case sistem

Deskripsi penjelasan actor pada sistem ecommerce terintegrasi dapat dilihat pada

tabel 3.1. di bawah ini.
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Tabel 3.5 Definisi aktor pada diagram use case

No | Aktor Deskripsi

2 | Student Mahasiswa yang menggunakan sistem dan penyedia data
yang telah terdaftar

3 | Administrator | Orang yang yang bertugas dan memiliki hak akses untuk

melakukan operasi pengelolaan sistem secara keseluruhan.

Selanjutnya, pendefinisian use case dijelaskan secara detail pada tabel 3.7

Tabel 3.6 Definisi use case

No | Nama Use Case | Deksripsi
1 | Melihat data Menampilkan halaman keseluruhan data mahasiswa yang
mahasiswa telah terdaftar. Pada halaman ini terdapat penyortiran
berdasarkan tahun pendaftar, nama, maupun universitas
untuk memudahkan navigasi pencarian data yang
dibutuhkan
2 | Manajemen Menampilkan halaman dan form untuk memanajemen data
data mahasiswa | mahasiswa seperti membuat, mengubah, maupun
menghapus data yang dipilih
3 | Melihat hasil Menampilkan halaman keseluruhan hasil studi mahasiswa
studi yang telah terdaftar. Pada halaman ini terdapat penyortiran
mahasiswa berdasarkan tahun pendaftar, universitas maupun nilai
untuk memudahkan navigasi pencarian data yang
dibutuhkan
4 | Manajemen Menampilkan halaman dan form untuk memanajemen
hasil studi hasil studi mahasiswa seperti membuat, mengubabh,
mahasiswa maupun menghapus data yang dipilih
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5 | Melihat data Menampilkan halaman keseluruhan data pendaftar
pendaftar beasiswa yang telah terdaftar. Pada halaman ini terdapat
beasiswa penyortiran berdasarkan periode pendaftar, universitas

maupun nilai untuk memudahkan navigasi pencarian data
yang dibutuhkan

6 | Menyeleksi Menampilkan halaman untuk melakukan proses seleksi
penerima penerima beasiswa baik secara keseluruhan maupun yang
beasiswa dipilih. Terdapat form aturan yang bisa dirubah yaitu

kuota penerima beasiswa

7 | Melihat data Menampilkan halaman data pribadi mahasiswa sesuai
pribadi dengan id autentikasinya

8 | Melihat hasil Menampilkan halaman hasil studi pribadi
studi pribadi

9 | Proses Menampilkan halaman dan form untuk mendaftar
pendaftaran beasiswa
beasiswa

10 | Login Menampilkan halaman dan form untuk masuk kedalam

sistem yang membutuhkan user dan password yang sesuai
dalam database

11 | Log out Proses penghapusan session untuk mengakhiri kegiatan

dalam sistem informasi

3.1.6. Data Flow Diagram

Data Flow Diagram - DFD adalah model logika data atau proses yang dibuat

untuk menggambarkan darimana asal data, kemana tujuan data yang keluar dari

sistem, dimana data disimpan, proses apa yang dihasilkan data tersebut dan

interaksi antara data yang tersimpan dan proses yang dikenakan pada data tersebut.

Berikut data flow diagram pada sistem informasi ini:
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Gambar 3.5 Data Flow Diagram Lv 0O
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Student Profile All | Study Record All

Gambar 3.6 Data Flow Diagram Lv 1

3.1.7. Perancangan Basis Data
Database yang digunakan untuk pengembangan sistem ini menggunakan
DBMS MySQL. Dalam database yang digunakan terdiri dari 13 tabel yang terdiri

dari tabel admin, tabel Is_application, tabel m_bank, tabel m_department, tabel
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m_faculty, tabel m_student_expense, tabel m_university, tabel news, tabel student,
tabel student_training, tabel study record, tabel study record_training, dan tabel
user_account.

Tabel admin memiliki 4 field dengan id_admin sebagai primary key.

Detail tabel admin secara lengkap disajikan pada tabel 3.7

Tabel 3.7 admin

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_admin integer primary key, (id autentikasi admin)

username varchar 36 Nama pengguna

password varchar 36 Password yang digunakan untuk
login admin

name varchar 255 Nama lengkap pemilik id admin

Tabel Is_application memiliki 4 field dengan id_application sebagai primary key.

Detail tabel Is_applicaiton secara lengkap disajikan pada tabel 3.9.

Tabel 3.8 Is_application

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_application integer primary key, (id applicaiton)

Id_student varchar 36 Foreign key student

Register_time date Waktu yang diterima saat
mendaftar

Year varchar 4 Periode gelombang tahun yang
dipilih
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Tabel m_bank memiliki 2 field dengan id_bank sebagai primary key. Detail

tabel m_bank secara lengkap disajikan pada tabel 3.10.

Tabel 3.9 m_bank

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan
Id_bank integer primary key, sku (id bank)
Name_bank varchar 255 Nama bank yang digunakan

Tabel m_department memiliki 2 field dengan id_department sebagai primary

key. Detail tabel m_department secara lengkap disajikan pada tabel 3.11.

Tabel 3.10 m_department

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan
Id_department integer primary key, (id department)
Name_department varchar 255 Nama jurusan yang digunakan

Tabel m_faculty memiliki 2 field dengan id_faculty sebagai primary key.

Detail tabel m_faculty secara lengkap disajikan pada tabel 3.12.

Tabel 3.11 m_faculty

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan
Id_faculty integer primary key, (id faculty)
Name_faculty varchar 255 Nama fakultas yang digunakan
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Tabel m_student_expense memiliki 2 field dengan id_student_expense

sebagai primary key. Detail tabel m_student_expense secara lengkap disajikan pada

tabel 3.13.
Tabel 3.12 m_student_expense
Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan
Id_faculty integer primary key, (id student_expense)
Student_expense varchar 255 Nama beasiswa atau pembayaran
yang digunakan

Tabel m_university memiliki 2 field dengan id_university sebagai primary

key. Detail tabel m_university secara lengkap disajikan pada tabel 3.14.

Tabel 3.13 m_university

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_university integer primary key, (id university)

Name_university varchar 255 Nama universityas yang digunakan

Tabel news memiliki 2 field dengan id_news sebagai primary key. Detail

tabel news secara lengkap disajikan pada tabel 3.15.

Tabel 3.14 news

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_news integer primary key, (id student_expense)

news text Isi dari berita yang digunakan
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Tabel student memiliki 4 field dengan id_student sebagai primary key. Detail

tabel student secara lengkap disajikan pada tabel 3.16.

Tabel 3.15 student

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_student integer primary key, (id student_expense)

username varchar 36 username yang digunakan

Password Varchar 36 Password yang digunakan

Get_scholarship Varchar 36 Keterangan mendapatkan
beasiswa

Tabel student_training memiliki 2 field dengan id_student sebagai primary

key. Detail tabel student_training secara lengkap disajikan pada tabel 3.17.

Tabel 3.16 student_training

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_student integer primary key, (id student_expense)

Name varchar 255 Nama mahasiswa training

Get_scholarship Varchar 36 Keterangan mendapatkan
beasiswa

Tabel study record training memiliki 5 field dengan id_gpa sebagai
primary key. Detail tabel study record_training secara lengkap disajikan pada tabel

3.18.
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Tabel 3.17 study_record_training

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_gpa integer primary key, (id gpa)

Id_student int Foreign key student_training
Id_semester Varchar 2 Semeseter

Sks Varchar 2 Sks yang ditempuh persemester
Gpa Varchar 4 Grade yang didapat persemester

Tabel study record memiliki 5 field dengan id_gpa sebagai primary key.

Detail tabel study_record secara lengkap disajikan pada tabel 3.19.

Tabel 3.18 study_record

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_gpa integer primary key, (id gpa)

Id_student int Foreign key student

Id_semester Varchar 2 Semeseter

Sks Varchar 2 Sks yang ditempuh persemester
Gpa Varchar 4 Grade yang didapat persemester

Tabel user_account memiliki 35 field dengan id_user sebagai primary key.

Detail tabel user_account secara lengkap disajikan pada tabel 3.20.

Tabel 3.19 user_account

Nama Kolom Tipe Data Lebar | Keterangan

Id_user integer primary key, (id user)
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photo varchar 100 Nama foto yang digunakan
Id_student int Foreign key student

Name Varchar 32 Nama yang digunakan
Father_name Varchar 32 Nama ayah yang digunakan
Grand_father_name | Varchar 32 Nama kake yang digunakan
Family_name Varchar 32 Nama keluarga yang digunakan
Birthday Date Data kelahiran

gender Varchar 12 Jenis kelamin yang digunakan
Marital_status Varchar 12 Status pernikahan
Brith_place varchar 32 Tempat lahir
National_number Varchar 32 Id nasional kependudukan
Passport_number Varchar 32 Id passport pengguna
Passport_date_begin | Date Tanggal pembuatan passport
Passport_date_limit Date Tanggal berakhir passport
Address_libya Varchar 32 Alamat di Negara asal
Address_indonesia Varchar 32 Alamat di Indonesia

Email Varchar 32 Email pengguna

Telephone Varchar 32 Telepon pengguna

Bank Varchar 32 Bank pengguna
Bank_number Varchar 32 Nomor rekening

City Varchar 32 Kota asal

University Varchar Foreign key m_university
Faculty Varchar Foreign key m_faculty
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Department Varchar Foreign key m_department
Degree Varchar 32 Strata yang ditempuh
Study_year_begin Varchar 4 Tahun mulai kuliah
Id_student_university | Varchar 32 Id yang diberikan oleh pihak

universitas (NIM)
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user_account

) id_user INT
photo: VARCHAR(10(
id_student |
name VARCHAR(32)
m_faculty father_name: VARCHAR(22)
) id_faculty INT grandfather_name HAR(
name_faculty. VARCHA family_name VARCHAR(32)
Des... birthday: :.
I gender. VAR
marital_status:
Dt placer VARG Description... m_bank
national_number r:") id_bank: 117
m_cepartment o b ghaimpall bank_name: /AR CH?
= NT Description e teJ:egr\. "
) id_department passport_date_limit DATE
name_department name_by_arabic: /ARCHAR( 100
address_libya VARCHAR
| Des..
m_university
(,“7 m_university. /1
name_university. VARCHAR
Description...
id_student_university
img VARCH! current_semester. |
payment VARC!
maximum_sks \/ ARCHA
admin
; S study record
) id_admin I 9 : o
/ J id_gpa 1N
student —] id_semester |NT
sks N7
i - grade VARCHAR(
id_student 17
Des... I Teﬁ“. Des...
study_record_training Is_application student_training
() id_gpa INT ) id_application (INT (7 id_student [T
id_semester. INT RCHAR( name VARCHARIZ?)
sks: INT get_scholarship VARCHAR(
grade: VARCHAR(12)
id_student [NT
year INT

Gambar 3.7 ERD Database

3.1.8. Perancangan Antar Muka
Pada bagian ini akan ditampilkan rancangan antarmuka (interface).
Beberapa tampilan diataranya adalah halaman index, halaman mahasiswa secara

keseluruhan, halaman admin secara keseluruhan, dan halaman login. Secara layout
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terdiri dari navigation bar, header, content dan footer. Yang berubah secara

dinamis adalah konten mengikuti kebutuhan yang ada. Berikut desain tampilannya

A Web Page

O o x Q { http://Is/login ] @

I Username I

Level v
| Login ]

Didnt Have any Account?

Gambar 3.8 Halaman Login

A Web Page

O Q x Q { http://Is/index php ] @

I— Welcome Back

= MENU ——

Home

Student Profile News

Study Record

Register LSE ]

Consular Affairs

Student Affairs ]

News

News

goel

Gambar 3.9 Halaman home
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A Web Page

O Q x Q { hitp://ls/index php

|- Welcome Back

e MENU —

Home

Student Profile
Study Record

Register LSE ]

Consular Affairs

Student Affairs ]

Log QOut

- Study Record

Upload Photo

Text submission...

[] More than 4th Semester

[ Free from another scholarship
[] Not a goverment scholarship membef

Are you sure want to submit?

| Register I

Gambar 3.10 Halaman pendaftaran beasiswa

A Web Page

O Q x Q { hitp://ls/index php

|- Welcome Back

o MENU —

Home

Student Profile

Study Record

Register LSE ]

Consular Affairs

Student Affairs

Log Qut

- Student Profile

NIM

Name
Department
Faculty
University

Upload Photo

1126500138

: Hesham Mohamed MA
: Informatic Engineering
: SCIENCE AND TECH.
: UIN MALANG

Gambar 3.11 Halaman mini profil

47




A Web Page

O Q x Q { hitp://ls/index php

|- Welcome Back

e MENU —

Home

Student Profile

Study Record

Register LSE ]

Consular Affairs

Student Affairs

Log QOut

- Study Record

Semester 1 135
Semester 2 35
Semester 3 '35
Semester 4 3.5
Semester 5 .35
Semester 6 35

24
24
24
24
24
24

Gambar 3.12 Halaman study record

A Web Page

O Q x Q { hitp://ls/index php

Student Data

Student Study

Notification
LS Application

LS Selection

View Student Data

= Personal Identification

= Personal University

= Persconal Account

= Personal Study Record
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A Web Page

O Q x Q { hitp://ls/index php ] @

\ / LS APPLICATION
Admin View
/ \ Ne 1D (ngme - University | Date Degree|..
Student Data iacomao Guili .
—— 1 12 E’::L'r'::e{;o‘i‘tff UIN  |Peldi
2 223 UM
News Lf:&fﬁadn
Notification 3 334 Eettgr quf uB Patata
LS Application J| |4 aqsfileniebibert) gy
LS Selection 5 562 |Guido Jack G ug The Guids
Log Out

Gambar 3.14 Halaman pendaftar beasiswa

A Web Page

O Q X Q { http://ls/index php ) @

\ / LS APPLICATION
Admin I_ _Il Search ]

/ \ Ne EJ g«_:rne - University | Date
Student Data iacomo Guili :
Student Study 1 « murzgeéit;E = =

2 223 UM
e :‘If:::f;":iadm
Notification : 334 Batter Half (R |tata
LS Application I |4 aas|felenie Libert) g g
LS Selection 5 552 |Guido Jack Gi uB The Guids
Log Out

Gambar 3.15 Halaman seleksi pendaftaran beasiswa
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O Q x Q { hitp://ls/index php

A Web Page

] @ )

~

Admin
N

Student Data
Student Study
News
Notification
LS Application
LS Selection

Log Out

Student Data

Ne 1D Ngme - University | Date Degree|..
1 ng[Siocomo Sl U peldi

: e

3 334 ;?{JZ? :;:h UB  [Potate

4 446 :‘::;’%tﬁe” UB vl

5 552 |Guido Jack G uB The Guids

Gambar 3.16 Halaman Data Mahasiswa

A Web Page
O Q x Q { hitp://ls/index php ] @
View Student Data
Student Data
Student Study
Notification

LS Application ID |GRADE |SKS |SEMESTER
LS Selection 1 23 24 1

223|24 1

Gambar 3.17 Halaman Study Record Mahasiswa
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A Web Page

O Q x Q { hitp://ls/index php ] @

View Student Data

= Perscnal Identification

Student Data

Student Study

= Personal University

Notification

= Perscnal Account

LS Application

LS Selection

= Personal Study Record

Gambar 3.18 Halaman Edit Data Mahasiswa
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BAB IV

IMPLEMENTASI SISTEM

Implementasi merupakan proses yang dilakukan untuk membangun sistem
berdasarkan rancangan yang telah dibuat. Dalam hal ini adalah Sistem informasi
Proses Seleksi Penerima Beasiswa Libyan Embassy Berbasis Web. Implementasi
sistem ini juga tidak hanya membahas tentang perangkat lunak saja, akan tetapi juga
kebutuhan perangkat keras yang digunakan dalam implemetasi sistem tersebut, hal
itu diperlukan untuk mengukur seberapa mampu resource perangkat keras ada
dalam menjalankan perangkat lunak yang dibangun. kemudian pemaparan

implementasi sistem beserta tampilannya.

4.1. Kebutuhan Perangkat Keras
Dalam proses pengembangan Sistem informasi ini menggunakan computer
dengan spesifikasi perangkat keras sebagai berikut:
1. CPU Processor dual Core™ E2
2. HDD Storage 500GB
3. RAM Memory 2 GB

4. Graphic AMD Radeon

4.2. Kebutuhan Perangkat Lunak
Dalam proses pengembangan Sistem E-Commerce ini menggunakan computer
dengan spesifikasi perangkat lunak sebagai berikut :

1. Sistem Operasi Windows 8 32 Bit
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2. Bahasa Pemrograman PHP
3. Sublime 3
4. XAMPP

5. NAVICAT

4.3. Implementasi Sistem
4.3.1. Implementasi Basis Data

Sistem informasi ini diimplemetasikan dalam sebuah basis data dengan
nama Ise pada localhost. Ada 13 tabel dalam basis data Ise yaitu tabel admin, tabel
Is_application, tabel m_bank, tabel m_department, tabel m_faculty, tabel
m_student_expense, tabel m_university, tabel news, tabel student, tabel
student_training, tabel study record, tabel study record training, dan tabel
user_account.

Masing-masing diimplementasikan dengan SQL dalam DBMS MySQL.

Berikut merupakan hasil tabel yang berdasarkan data di atas:

id admin: int
username: varchar 12}
password: varchar( 12}
name: varchar 12

Gambar 4.1 Tabel Admin
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Is_application
id application: int
id_student: varchar 16)
register_time: date
year: varchar(4)

Gambar 4.2 Tabel Is_application

id bank: int
bank_name: varcharn =0

Gambar 4.3 Tabel m_bank

id deparln‘.entu t
name_department varchar(50)

Gambar 4.4 Tabel m_department

id faculty: int
name_faculty: varcharso)

Gambar 4.5 Tabel m_faculty

m studant_axpama

id_student_expense i
student_expense: varchar(50

Gambar 4.6 Tabel m_student_expense
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m_university: inl
name_university. varchar(50)

Gambar 4.7 Tabel m_university

id_news inl
news varchar
img text

Gambar 4.8 Tabel m_news

student
id_student int
usemame varchar 12
password varchar(12)
get_scholarship varchar(12)

Gambar 4.9 Tabel student
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student_training

id_student int
name: varchar(32)
get_scholarshipx varchar(12

Gambar 4.10 Tabel student_training

id_gpa int
| 1d_semester il
| sks int

id_student int

Gambar 4.11 Tabel study_record

id_gpa int
id_semester. inl
sks int

grade: varchar(12)
id_student int
year: int

Gambar 4.12 Tabel study_record_training
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id_user int
photo
id_student
name 32
father_name va 2
grandfather_name r( 32
family_name va 2
birthday
gender 2
marital_status va 2
birth_place varch
national_number. varch:
passport_number: varchar(32
passport_date_begin <=
passport_date_limit dals
name_by_arabic: varchar(10C
address_libya varchar( 32 —
address_indonesia varchar(32)
emait varchar(32)
telephone varchan 32
scholarship_get: varchar(32
bank varchar{32)
bank_number var
city har( 3:
university: varchar(32
faculty: varchar(32
department varchan 32
degree
study_year_begin
id_student_university char(32)
current_semester. varchar(2)
payment varchar( 32

Gambar 4.13 Tabel user_account

4.3.2 Implementasi Algoritma Naive Bayes

Sistem informasi ini menggunakan bahasa PHP yang mana PHP
adalah singkatan dari "PHP: Hypertext Prepocessor”, yaitu bahasa
pemrograman yang digunakan secara luas untuk penanganan pembuatan

dan pengembangan sebuah situs web dan bisa digunakan bersamaan dengan
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HTML. Pada metode naive bayes sebagai proses seleksi beasiswa yang
diaplikasikan kedalam php memiliki beberapa input yang harus dipenuhi

yaitu data training dan data set.

Proses naive bayes sebagai seleksi beasiswa terdapat pada halaman
seleksi pendaftaran beasiswa yang mana proses tersebut mengikuti
flowchart yang telah dipaparkan untuk mendapatkan hasil yang diharapkan.
Berikut akan dijelaskan dalam bentuk source code untuk menggunakan

algoritma naive bayes dalam system ini.

Source Code

<?php
include 'connection.php';
$id student = $ GET['id'];

Saction = $ GET['action'];

Pada code ini digunakan sebagai proses penghubung database
dengan system untuk mengambil data-data yang diperlukan dimana

autentikasinya menggunakan id yang dipilih.

if (Saction=="set") {
Shasilnot =1;
Shasilget =1;
Shasilnot?2 =1;
Shasilget2 =1;

SprobIndexG=mysqgl query ("SELECT id student from
student training where get scholarship = 'get'");

SprobIndexGR=mysql num rows ($SprobIndexG) ;
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SprobIndexN=mysgl query ("SELECT id student from
student training where get scholarship = 'not'");

SprobIndexNR=mysql num rows ($probIndexN) ;

SprobA=mysql query ("SELECT id student from
student training");

SprobAR=mysql num rows ($probA) ;

echo "Probability Get =
".SprobIndexGR."/".SprobAR."=".$probIndexGR/S$probAR."<br/>
echo "Probability Not =
".$SprobIndexNR."/".SprobAR."=".$probIndexNR/$probAR."<br/>
SgetTotalGrade = mysgl query ("select grade from
study record where id student =".$id student." and grade >
o");

SgetTotalGradeResult = mysgl num rows (SgetTotalGrade);
echo "Total Grade ".S$getTotalGradeResult."<br/>";

SgetTotalSKS = mysgl query("select sks from study record
where id student =".S$id student."");

SgetTotalSKSResult = mysgl num rows ($getTotalGrade) ;

echo "Total SKS ".S$SgetTotalSKSResult."<br/>";

Pada code ini digunakan untuk melakukan proses pengambilan data
awal pada table student_training, study record untuk mengetahui jumlah
data training yang tersedia baik berstatus GET maupun NOT. Kemudian
untuk memudahkan proses pengambilan maka diprint hasil yang dibutuhkan

menggunakan echo.

for($i = 1; $i <= $getTotalGradeResult; S$i++) {

SgetData=mysgl query("select * from study record where
id student=".$id student." and id semester=".$i."");

while ($gD=mysqgl fetch array($getData)) {
if (SgD['grade']>3.5) {

echo "Excellent ========="_"<br/>";
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Sresult="grade > 3.51";

}else if($gD['grade']>=3 && $gD['grade']<=3.5) {
echo "Very Good ========="_"<br/>";
Sresult="grade>=3 and grade <=3.5";

}Jelse if (SgD['grade']>=2 && S$SgD['grade']<=2.99) {
echo "Good ========="_"<br/>";
Sresult="grade>=2 and grade <=2.99";

}else if ($gD['grade']>=1.1 && $gD['grade']<=2) {
echo "Qualified ========="_."<br/>";
Sresult="grade >= 1 and grade <=2";

}else({
echo "Poor ========="_"<br/>";

Sresult="grade < 1";

Pada code tersebut digunakan perulangan pada data grade yang
mana sesuai dengan keadaan atau banyaknya semester yang telah diampu.
Hasil dari perulangan tersebut jadikan kategorial sesuai dengan aturan yang

telah dibuat.

echo "SEMESTER ".S$i."<br>";

SprobG=mysql query("select * from case _default where
id semester=".S$i." and ".S$result." And
get scholarship='get'");

SprobGR=mysqgl num rows ($probG) ;

echo "Probability "osiL" Get : " . SprobGR." /
".$SprobIndexGR."<br/>";

echo "Result = ".SprobGR / S$probIndexGR;
echo "<br>";

Shasilget*=(float) ($SprobGR/SprobIndexGR) ;
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SprobN=mysql query("select * from case default where
id semester=".$i." and ".Sresult." and
get scholarship='not'");

SprobNR=mysqgl num rows ($probN) ;

echo "Probability ".siL" Not : ".SprobNR." /
" . $probIndexNR."<br/>";

echo "Result = ".SprobNR / S$probIndexNR;
echo "<br>";
Shasilnot*=(float) (SprobNR/$probIndexNR) ;

}

for($i = 1; $i <= $getTotalSKSResult; S$i++) {

SgetData=mysgl query("select * from study record where
id student=".$id student." and id semester=".$i."");

while (SgD=mysqgl fetch array(SgetData)) {

1if ($gD['sks']>20) {
echo "Exellent ========="_"<br/>";
Sresult="sks > 20";

}else if ($gD['sks']>=15 && $gD['sks']<=20) {
echo "Good ========="_"<br/>";
Sresult="sks>=15 and sks <=20";

}else if ($SgD['sks']>=0 && S$SgD['sks']<=14) {
echo "Qualified ========="."<br/>";

Sresult="sks>=0 and sks <=14";

}
echo "SEMESTER ".$i."<br>";

SprobG=mysql query("select * from case _default where
id semester=".S$i." and ".S$result." and
get scholarship='get'");

SprobGR=mysqgl num rows ($probG) ;

echo "Probability "osiL" Get : " . SprobGR." /
".$SprobIndexGR."<br/>";
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Shasilget2*=(float) (SprobGR/S$probIndexGR) ;

SprobN=mysql query("select * from case _default where
id semester=".Si." and ".Sresult." and
get scholarship='not'");

SprobNR=mysql num rows ($probN) ;

echo "Probability "L.siL" Not : ".SprobNR." /
" . $probIndexNR."<br/>";

Shasilnot2*=(float) ($SprobNR/S$probIndexNR) ;

}

Pada code tersebut digunakan perulangan pada data sks yang mana
sesuai dengan keadaan atau banyaknya semester yang telah diampu. Hasil
dari perulangan tersebut jadikan kategorial sesuai dengan aturan yang telah

dibuat.

StotalGet

Shasilget*Shasilget2;

StotalNot = Shasilnot*$hasilnot2;

echo "<br/><br/>Hasil get :".Shasilget*S$hasilget2;
echo "<br/>Hasil not :".S$hasilnot*$hasilnot2;

if (StotalGet > S$totalNot) {

echo "Student =".$id student." STATUS = GET ";

Sinsert = mysgl query ("update student set
get scholarship = 'GET' where id student =
'".S8id student."'");

}else if ($totalGET <= S$totalNot) {

echo "Student =".$id student." STATUS = NOT ";
Sinsert = mysqgl query ("update student set
get scholarship 'NOT"' where id student =
'".$id student."'");
}
}
//echo "<meta http-equiv=refresh content="'0,

url=index3.php?page=activestudent'>";
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Pada code ini merupakan proses terakhir yang mana untuk
mendapatkan probabilitas GET dan NOT yang mana hasil dari masing-
masing probabilitas dikali dengan hasil seluruh proses sebelumnya.
Kemudian akan dibandingkan masing-masing hasil, jika nilai pada GET
lebih besar dari pada NOT maka probabilitas yang didapatkan yaitu GET.
Setelah mendapatkan probabilitas akhir maka akan dimasukkan kedalam

data base sesuai pada id yang diseleksi.

Tabel yang digunakan sebagai input yang dibutuhkan untuk proses
seleksi menggunakan algoritma naive bayes yaitu tabel user_account,
study _record, dan study record_training. Pada pengujian 60 sampel
terdapat 7 hasil yang tidak sesuai dengan hasil yang diberikan dari Libyan
Embassy. Berikut akan disajikan hasil dari pengujian terhadap 60 data

sampel.

Tabel 4.1 Hasil Pengujian Algoritma

= W

GP |GP. |[GP |[GP |GP. |GP |GP |GP Libvan
Name A A A A A A A A STAT Em{)a
1S 2/S 3/S 4/S 5/S 6/S 7/S 8S US sey

KS KS KS KS KS KS KS KS

Emhame

35/ 36/ 36/ 35/ 27/ 28/
d Mouez 5o 5o 50 5o o9 50 / / GET GET
Fatrush

Osama
Mohame 3.84 3.2/ 3.45 356 3.97 3.97
d Ali /22 22 /22 122 [22 |22
Khalifa

Faraj
32/ 31/ 32/ 345 33/ 345
Basher 9 29 9 199 22 199 / / GET GET

/ / GET GET

Omran

Hasan

Mahmou 3.4/ 398 375 3.8/ 3.4/ 3.98

d Abu 22 122 |22 22 22 /22 / / GET GET
Rawi
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Mohame
d Ahmed
AL Abidi

Ryad
Moftah
AL Hlali

Hatem
Khaled
Salama

Murad
Yuosef
Oun

Omran
Ibrahim
Muosa

abdullah
Miloud
Atriky

Fisal
Jumaa
Abdulatif

Esam
Atuhami
Ashabli

Hamza
Adel AL
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Gafar
Fathi AL
Janzouri

Faris
Hosni AL
asfar
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Salem
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Fahed
Abdurah
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Saqger
Salah

Musa
Abulkair

Ahmad
Aiad AL
osata
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1.5/
22

3.2/
22

2.12
122

2.3/
22

35/
22

3.84
/22

3.2/
22

3.4/
22
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15/
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/22
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22

3.1/
22
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22

3.6/
22

3.2/
22

3.3/
22
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3.24
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1.2/
22

25/
22
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22

3.45
/22

3.2/
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/22

3.3/
22

1.8/

3.24
/22

3.2/
22

25/
22

3.6/
22
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122

3.4/
22

1.7/
22

3.2/
22

3.2/

21/
22
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22
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/22
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/22

3.8/
22

3.4/
22
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22

3.2/
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3.5/
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3.56
/22
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GET
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NOT
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GET
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GET
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Ayman
Saad AL
mashat
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im AL
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Ismail
Nader
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Khaled
Abdullah
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Ahmed
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4.4. Tampilan Sistem
Berikut hasil implementasi system informasi yang akan dipaparkan dengan

menggunakan screenshoot halaman.
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Gambar 4.15 Halaman Utama Student
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9 Menu A student Profile

Home Libyan Embassy Scholarship System

Student Profile

Pel I Identi
Study Record rsonal Identity

Register LSE
Scholarship

Consular Affairs

Student Affairs

Log Out idak ada file yang dipilin
Upload Image

Name | Hesham Mohamed MA AL Laroussi National Passport 219701721514
_ il i =19 .
Father Name Emhemed Passport Number 889080
| | Grand Father Name Masaud | Passport Date Begin 0000-00-00
| — =3 .
Family Name | Shariha | Passport Date Limit
|
Birth Day | 0000-00-00
Gender Male |
[ | A\ I |
| Birlh Place Kabau - Libya

Gambar 4.16 Halaman Profil Student

O nienu A student Profile

. . N
Hotl: Libyan Embassy Scholarship System
¥ ¥ Study Record
Student Profile
A b o T T
Study Record
WA A ‘-‘-_'__ = Y .
Register LSE |
Scholarship | ‘
Consular Affairs 29— r
Student Affairs
& 1 ¥ .
Log Out 1 |
o T T
. 0 1 2 3 4 5 6 7 8 9
'
Semester P BKS
Semester 1 32 22
Semester 2 31 22
Semester 3 324 22
Semecter 4 22 27

Gambar 4.17 Halaman Rekam Study
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O Menu A Siudent Profile
Libyan Embassy Scholarship System

Home

dent Profile You Already Registered In This Scholarship

More information, please contact libyan embassy

Register LSE & +622152020033 & +622152920034
olarship & +622152020035 = +622152020036
Consular Affairs 2 Consular affairs : consulate2013@yahoo.com X Affairs Student : affairstudent@mail.com

Q Address * jalan Kintamani Raya Il Blok C/17 Kav.6-7 Kuningan Timur Jakarta Selatan 122950 Indonesia
Student Affairs

Log Out

Created By : Hesham Mohammed MA AL Larouss!

Gambar 4.18 Halaman Registrasi Scholarship

Student Data

Student Data

+ [ x
Select No ID Full Name Gender Birth Date  University Faculty Department Degree Study Bank  Account
Student Begin Number
1 3 Emhamed Mouez Fatrush Male University Bachelor 2012 BNI
Log Out 2 32 Osama Mohamed Ali Khalifa Male 1991-12-  University Bachelor 2011 BNI
05
3 33 Faraj Basher Omran Male 1992-09-  University Bachelor 2012 BNI
1
4 34 Hasan Mahmoud Abu Rawi Male 1991-01-  University Bachelor 2012 BNI
10
5 35 Mohamed Ahmed AL Abidi Male 0000-00-  University Bachelor 2012 BNI
0o
6 36 Ryad Moftah AL Hiali Male University Bachelor 2012 BNI
7 37 Hatem Khaled Salama Male 0000-00-  University Bachelor 2012 BNI
0o
8 38 Murad Yuosef Oun Male 0000-00-  University Bachelor 2012 BNI
oo

Gambar 4.19 Halaman Admin - Student Data
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0

Study Record

Q | Sortby |All Year

No  Select ID  Name GPA GPA GPA GPA GPA GPA GPA GPA
1/5KS 2/SKS 3ISKS 4ISKS 5ISKS 6ISKS TISKS 8/SKS
1 31 Emhamed Mouez Fatrush 35122 36/22 36/22 35122 27122 28/22
2 32 Osama Mohamed Ali Khalifa 384722 32/22 345/22 397/22
3 33 Faraj Basher Omran 32122 31/22 32/22 3457122 33422 345722
4 34 Hasan Mahmoud Abu Rawi 34122 398/22 375122 3822 34422 398/22
5 35 Mohamed Ahmed AL Abidi 27122 28/22 33/22 34422 32422 34122
6 36 Ryad Moftah AL Hlali 15122 16/22 18122 17422 13422 12122
7 37 Hatem Khaled Salama 3.2/22 31722 324122 32122 31722 4122
8 38  Murad Yuosef Oun 212722 32/22 2722 32422 25422 26122
9 39 Omran Ibrahim Muosa 23122 24122 25/22 21422 3722 3722
0 40  abdullah Miloud Atrik 35122 36/22 36/22 35422 274122 28122
41  Fisal Jumaa Abdulatif 384722 32/22 345122 356122 397122 397/22
12 42 Esam Atuhami Ashabli 32122 31722 32/22 3.45/22 33722 345/22

Gambar 4.20 Halaman Admin - Study Record

News

No Title Action

1 defend ﬁ

Editor | s ‘

INFO : News Will Shown Up on Student Home Page

Title

Content

Log Out

Gambar 4.22 Halaman Admin - Edit News

71



Libyan Scholarship Application Data

LS Application

= al LJ n

Scholarship entries

Log Out

mzon
mzo4

2012,

Gambar 4.23 Halaman Admin - LS Applicant

0

Libyan Scholarship Application Data

LS Application

Select No ID Name University Period Register  Study Get Action
Student Begin Scholarship

1 1 Jaber Emhemed Masaud Shariha Universitas 0000-00- 2015 2012 GET .
Brawijaya 00 -

1 2 Suliman Amhamd Shrieha UIN MALANG 0000-00- 2015 2013 NOT [ R |
00 .
1 3 Hasen Yahya Omeer Askar UIN MALANG 0000-00- 2015 2014 NOT e
o edict
1 4 Amel Ali Eswed UIN MALANG 0000-00- 2015 2014 GET R
00 -

1 5 Ahmed G. Moh Jabran Universitas 0000-00- 2015 2014 GET [ N |
Brawijaya 00 =l
1 6 Mustafa Hamed Cmar Al Jahawey Universitas 0000-00- 2015 2014 GET e
Brawijaya 00 -
1 7 Ala 8.H Emhemed Eshami Universitas 0000-00- 2015 2013 GET R
Brawijaya 00 E
1 8 Emad Eldin Amar Ad Dagdag Universitas 0000-00- 2015 2013 GET N
Brawijaya 00 ——

Gambar 4.24 Halaman Admin - LS Selection

4.5. Integrasi Dalam Islam
Menuntut ilmu agama termasuk amal yang paling mulia, dan ia
merupakan tanda dari kebaikan. Rasulullah Shalallahu’alaihi Wasallam
bersabda, “Orang yang dikehendaki oleh Allah untuk mendapatkan

kebaikan, akan dimudahkan untuk memahami ilmu agama” (HR. Bukhari-
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Muslim). Hal ini dikarenakan dengan menuntut ilmu agama seseorang akan
mendapatkan pengetahuan yang bermanfaat baginya untuk melakukan amal

shalih.

Allah Ta’ala juga berfirman yang artinya, “Dan Allahlah yang telah
mengutus Rasul-Nya dengan hudaa dan dinul haq” [At Taubah: 33]. Dan
hudaa di sini adalah ilmu yang bermanfaat, dan maksud dinul haq di sini
adalah amal shalih. Selain itu, Allah Ta’ala pernah memerintahkan Nabi-
Nya Shalallahu’alaihi Wasallam untuk meminta tambahan ilmu, Allah
Ta’ala berfirman yang artinya, “Katakanlah (Wahai Muhammad), Ya Rabb,
tambahkanlah ilmuku” [Thaha: 114]. Al Hafidz Ibnu Hajar berkata: “Ayat
ini adalah dalil yang tegas tentang keutamaan ilmu. Karena Allah Ta’ala
tidak pernah memerintahkan Nabinya Shalallahu’alaihi Wasallam untuk
meminta tambahan terhadap sesuatu, kecuali ilmu” [Fathul Baari, 187/1].
Dan Rasulullah Shalallahu’alaihi Wasallam memberi nama majlis ilmu
agama dengan ‘Riyadhul Jannah’ (Taman Surga). Beliau juga memberi
julukan kepada para ulama sebagai ‘Warotsatul Anbiyaa’ (Pewaris Para

Nabi).

Dari sisi keilmuan dan pengamalan terhadap ilmu, manusia terbagi

menjadi 3 jenis:

Jenis yang pertama yaitu orang yang berilmu dan mengamalkan
ilmunya. Mereka ini adalah orang-orang yang diberi petunjuk oleh Allah

untuk menempuh shiratal mustagim, yaitu jalan yang lurus yang telah
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ditempuh oleh para nabi, orang-orang jujur, pada syuhada, dan orang-orang

shalih. Dan merekalah teman yang terbaik.

Jenis yang kedua yaitu orang yang berilmu namun tidak mengamalkannya.
Mereka ini adalah orang-orang yang dimurkai oleh Allah, semisal orang-

orang Yahudi dan pengikut mereka.

Jenis yang ketiga yaitu orang yang beramal tanpa ilmu. Mereka ini
adalah orang-orang yang sesat, semisal orang-orang Nashrani dan para

pengikut mereka.

Ketiga jenis manusia ini tercakup dalam surat Al Fatihah yang
senantiasa kita baca setiap rakat dalam shalat kita,yang artinya: ”Ya Rabb,
tunjukkanlah kami jalan yang lurus. Yaitu jalan yang telah ditempuh oleh
orang-orang yang Engkau beri ni’mat, bukan jalannya orang yang Engkau

murkai dan bukan jalannya orang-orang yang sesat” [Al Fatihah: 6 — 7].

Syaikh Muhammad bin Abdul Wahhab berkata: “Firman Allah Ta’ala (yang
artinya) ‘bukan jalannya orang yang Engkau murkai dan bukan jalannya

orang-orang yang sesat’.

Penulis memilih ayat-ayat ini dan tradisi Nabi sebagai landasan
terhadap berhasilnya penelitian sistem informasi sebagai proses seleksi
penerimaan beasiswa Kedutaan Libya di Jakarta, Indonesia. Tujuan agar
mahasiswa Libya belajar dengan biaya sendiri maupun dibantu dengan dana

hibah agar memotifasi mahasiswa maupun Negara dalam mencari ilmu
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disegala bidang dan menyebarkan ilmu pengetahuan maupun karya
diseluruh dunia untuk hidupnya, masa depan Negara, dan masyarakat agar

saling mendapatkan manfaat dari ilmu tersebut.
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BAB V

KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan

Berdasarkan hasil dari implementasi dan pengujian yang dilakukan peneliti,

maka dapat ditarik kesimpulan bahwa:

1. Penelitian ini sanggup menerapkan algoritma naive bayes dalam proses
penyeleksian penerima beasiswa Libyan embassy dengan akurasi 88.3%
dari 60 sampel mahasiswa yaitu sebanyak 7 hasil yang tidak sesuai dan
53 hasil yang sesuai.

2. Penelitian ini berhasil mengimplementasikan algoritma naive bayes
dalam proses penyeleksian penerima beasiswa dengan menggunakan
bahasa php untuk pembuatan keseluruhan website dan mysql sebagai
database management system. Pada proses implementasi dibutuhkan
beberapa tabel yang menjadi input pada algoritma ini yaitu tabel
study_record, study record_training, student dan student_training.
Hasil dari implementasi ini adalah salah satu dari 2 probabilitas yaitu
probabilitas GET dan probabilitas NOT yang didapat dari salah satu

probabilitas yang paling besar nilainya.
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5.2 Saran

Penulis sadar, dalam pembuatan sistem informasi ini masih terdapat banyak

kekurangan yang nantinya perlu untuk dilakukan pengembangan, diantaranya:

1. Menambah proses seleksi beasiswa pada program pasca sarjana
maupun doktor

2. Penambahan data training guna menambahkan tingkat akurasi dari
proses seleksi

3. Penambahan fitur cetak online untuk memudahkan proses dokumentasi

tertulis
4. Integrasi terhadap sistem yang digunakan kedutaan Libya terhadap data

yang dibutuhkan pada sistem ini.
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